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1 Inledning

Syftet med detta memo &r att utvardera anvandningen av tal-till-text transkriberingsplattformen BB-
project for att kunna utfora omvarldsanalys. BB-project arkiverar kontinuerligt sandningar fran 23
rysksprakiga tv-kanaler fran 2020-01-01 och framat, och laddar upp dem med en timmes fordrojning
pa sin webbplats. Pa webbplatsen kan man se bade video och automatiska tal-till-text
transkriberingar. Webbplatsen saknar information om hur transkriberingen genomfors, alltsa vilken
ASR (Automatic Speech Recognition)-pipeline (automatiserade transkriptionsmodeller) som
anvands eller om dess kvalité.

Listan 6ver kanaler inkluderar bade propagandistiska, statsfinansierade kanaler som RBK TV och
Rossiya-24, och kanaler som inte ar kanda for desinformation, sdsom Euronews Russia och Dozhd.
Dozhd har dven klassats i Ryssland som “utlindsk agent” sedan 2021. BB-project ger dessutom
tillgang till den belarussiska statsfinansierade kanalen Belarus 24 och den kinesiska statliga kanalen
(CGTN) som sénds pa ryska. Kanalutbudet omfattar bade nyheter och politiska program men ocksa
underhallning sasom serier och filmer.

Memot borjar med en beskrivning av vart urval av datamaterial for utvardering. Sedan diskuterar vi
studiemetoden. Darefter redovisar vi resultatet och avslutar memot med rekommendationer for
anvandning av data fran BB-project i framtida studier.

2 Data och urval

Analysen gjordes pa tva kanaler som bedéms vara mest relevanta for FOI:s verksamhet. Mer
specifikt ar de finansierade av den ryska staten och kanda for en hdg grad av desinformation
och/eller propaganda — RBK TV och Rossiya-24 (Dauksas m.fl., 2024). Bade RBK TV och Rossiya-
24 har huvudsakligen politiskt innehall som nyheter och debatt, dar RBK TV fokuserar mest pa
nyheter medan Rossiya-24 dven sander olika politiska program. Samtliga kanaler innehaller reklam.
En slumpmassig sandningstid valdes: 15 juni 2025 mellan kl. 10:00 och 11:00 for bada kanalerna.
Detta gav tva timmars sandningsmaterial. Transkriberingar fran bada kanalerna laddades ned, dar
RBK TV innehdll 6 598 ord och Rossiya-24 — 5 427 ord. For analysen anvénde vi all text som
transkriberats inom tidsramen inklusive reklam, nyheter och politiska program och dokumentarer.
Syftet var att utvardera spraket och darfor var programinnehallet mindre avgérande. Samtidigt var
det relevant att bedéma hur vél BB:s algoritmer hanterar specifika ryska termer som ofta
forekommer i krigsrapporteringar. Darfor valdes inte kanaler som framst sander underhallning
(filmer och serier). For att mojliggora en textanalys skapade vi en ground truth text som &r en
transkribering av samma talade ljudfil/video framtagen pa ett manuellt satt (se Tabell 1). Denna
transkribering utfordes av tva forskare som sjalva kan flytande ryska.

Tabell 1 Antal ord i de tva transkriberingarna

BB-project Ground truth
RBK TV 6 598 6 486
Rossiya-24 5427 5940




FOI MEMO Datum Sidnr

2025-12-16 309
Titel Memo nummer
Utvérdering av datakvalitén i The BB project FOI Memo 9166
2.1 Automatiserad transkribering: tal till text

BB-projects webbplats redovisar inte vilka metoder som anvénds for transkribering av tv-kanaler
som de erbjuder. Under analysens gang upptéckte vi att transkriberingarna uppvisar hallucinationer
och misstag® som ofta forknippas med Whisper Large v3 c Silero VAD (forkortat till Whisper i
foljande text). Det ar en av de basta tillgangliga sprakmodeller for tal-till-text transkribering (Wang
m.fl., 2025). Darfor antar vi att BB-project ar baserat pa Whisper modellen. Detta innebar att var
utvardering av BB-project ocksa ger en inblick i Whisper-modellens effektivitet vid transkribering
av det ryska spraket.

Whisper, har trots sina styrkor, en del problem som paverkar transkriberingskvaliteten. Dessa
problem &r kopplade till videofilens format, och tar sig uttryck som hallucinationer beroende pa t.ex.
traningsdata, bakgrundsljud, icke-ménskliga ljud (t.ex. djur eller vind), mikrofonkvalitet, talarens
brytning eller tvekan i rost och andra problem kopplade till t.ex. langden av video/tal (Baranski m.fl.,
2025; Hohne m.fl., 2025; Machacéek m.fl., 2023). For att 6ka transkriberingstakten kan BB-project
behova klippa videofiler till i mindre delar. Det kan leda till att sprakmodellen tappar kontexten och
da kan antingen lagga till text som inte uttalats, eller missa delar som faktiskt har uttalats (Baranski
m.fl., 2025). Andra vanliga problem med Whisper & grammatiska fel och bristande skiljetecken men
de ar mindre relevanta for just var analys. Dessa fel kan paverka textens innebérd. Eftersom
Whisper-modellen for nérvarande &r en av de bésta tillgdngliga ASR-modellerna for ryska, kravs en
balanserad utvérdering for att inte avfarda en potentiellt anvandbar resurs for studier av politiskt
innehall.

2.2 Metod

En klassisk metod for utvérdering av transkribering &r Word Error Rate (WER) (Neumann m.fl.,
2023). Metoden gar ut pa att berakna andelen fel i transkriberingen av en talad ljudfil relativt en
ground truth. Metoden &r att rékna alla substitutioner, borttagningar och insattningar av ord och
grammatiska tecken (se formel). Det finns ingen standardniva pa vad som bedoms tillrackligt bra
transkribering, men oftast anses under 10% vara bra (Héhne m.fl., 2025).

S+D+1

WER = ———— x 100
N

Dar:

S = Antal substitutioner

D = Antal borttagningar

I = Antal insattningar

N= Antal ord i ground truth

WER é&r dock en metod som har en del brister nar det galler utvardering av textens innebérdskvalité
(Ye-Yi Wang m.fl., 2003). Alla fel végs lika, aven sddana som inte paverkar innebdrden. |
samhallsvetenskaplig forskning &r ofta ett budskap viktigare &n den exakta grammatiken (Pentland
m.fl., 2023). Darfor modifierade vi WER till en mer innehallsfokuserad metod, WERdm (Word

! Exempel pé dessa: 1) algoritmen upprepar siffror och bokstiver, t.ex 117 blir 1-1-1, och “ee” blir e-e-¢”; 2) En aterkommande fras som
inte sdgs i sdndningen men finns med i transkriberingen &r ”Cy6tutpst cozmasan DimaTorzok”, ("Undertext skapat av DimaTorzok), i
lagen dar algoritmen associerar vissa typer av tystnad/ljud med den frasen Det finns viss dokumentation pa att detta kommer fran
traningen av Whisper modellen (IWho is DimaTorzok? #2372, 2024).
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Error Rate Detrimental Meaning)?. Den prioriterar fel som paverkar textens innebord. Nedan
beskriver vi alla metodologiska steg for WERdm.

1. Manuellt markera ord i ground truth texten som patagligt paverkar textens innebord

2. Markera alla ord som stavas fel men har viktig domanspecifik betydelse (sarskilt namnen pa
lander, politiska figurer, militara begrepp)

3. Ignorera bojningsfel och fel skiljetecken i den man dessa inte paverkar innebérden

4. Rakna alla ord som hittats enligt (1) och (2), summera dem

5. Rékna ut skillnaden mellan antalet ord i BB-project transkriberingen och var egen ground
truth transkribering.

6. Summera (4) och (5)

7. Dividera 6 med N antal ord i ground truth och multiplicera med 100

Denna metod ignorerar darmed manga misstag som skulle ha raknats in enligt WER, men inte &r
avgorande for textens innebord. Var WERdm metod redovisas enligt formeln nedan:

WERdm - word error rate detrimental meaning

C+B+F

Dar

C= skillnaden i antalet ord mellan automatiserad transkribering och ground truth
B= Antal felaktiga begrepp, titel, namn

F= fel ord som paverkar inneb6rden men &r inte ett B

N= Antal ord i ground truth

2 Det finns ménga andra metoder som fokuserar pa utvardering av transkriptions precision, som t.ex. BERTScore. Dessa metoder dock
fokuserar framst pa tréffsakerhet av alla tecken/ord i transkriberingen, vilket & mindre relevant for samhallsvetenskaplig forskning och
vart specifik syfte (Pentland m.fl., 2023).
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3 Resultat

| detta avsnitt presenterar vi problem som identifierades under var undersokning av BB-project och
potentiella I6sningar for hantering av dess autogenererade textdata, for vidare analys.

3.1 Problem

Var analys visar att transkriberingarna fran RBK TV och Rossiya-24 har olika egenskaper och
kvaliteter. WERdm for Rossiya-24 visar 0.09 (9% fel), 0.06 (6% fel) for RBK TV. | Tabell 2 (se
nedan) redovisar vi de storsta faktorerna bakom skillnaderna mellan transkriberingarna, samt
problem som karakteriserar bade transkriberingen for RBK TV och Rossiya-24 i vart urval.
Observera att var metod ignorerar grammatiska misstag som bajningsfel och fel skiljetecken vilka
forekom i storre utstrackning pd RBK TV &n pa Rossiya-24. De fel som bedoms avgérande for FOI:s
omvarldsanalys forekom i storre utstrackning pa Rossiya-24.

Tabell 2 beskrivning av fel.

Problem RBK Rossiya- | Beskrivning, exempel, i fall av ja.
TV 24
Uteldamnade stycken/meningar nej ja Nagra meningar saknades i transkriberingen:

t.ex. en mening fran Putins tal saknades: "Varfor
skulle vi vilja ha en sadan varld om Ryssland inte

finns dar?®”

Hallucinationer nej ja Text som inte uttalats férekommer, t.ex.: "Undertexter
ar skapade av DimaTorzok*’

Loops (upprepningar) ja ja Upprepning av delar av meningar i transkriberingen

men inte i talet

Upprepande teckenserier nej ja Upprepning av vissa tecken som inte aterkommer i
(siffror/bokstaver) talet
t.ex. istallet for 11, 1-1-1, istallet for ee, e-e-e
Feltranskriberade lander/namn ja, ja, vissa Problemet rér mest Irak och Iran; modellen
vissa slumpmassigt ersatter Iran med Irak och vice versa i
transkriberingen
Feltranskribering vid blandade sprdk | ja ja Engelska namn/plattformar transkriberas som ryska

ord som later liknande till engelska men har annan
betydelse, t.ex. CNN, Truth Social

Felstavat/utelamnat ord inom ja ja Militéra forkortningar och vissa begrepp, t.ex. rysk
specialiserade omraden forkortning for luftvarnssystem ar MBO, som alltid
(militar)/férkortningar transkriberas fel i vart urval

Problemens uppkomst kan relateras till flera faktorer som diskuterats i avsnitt 2.1. En central
problematisk aspekt ar forekomsten av tystnad i ljudfiler. | en studie av Baranski m.fl. (2025)
resulterade 40 procent av tysta pauser i de analyserade ljudfilerna i Al-hallucinationer. Vidare
paverkas kvaliteten pa transkriberingarna av ljudkvaliteten pa videofiler och val av mikrofoner vid
inspelningen liksom av langden pa de ljudsegment som anvénds vid klippning. Segment som
Overstiger 30 sekunder kan exempelvis ge upphov till upprepningar och andra problem (ibid).
Felaktiga transkriberingar kan dessutom orsakas av talarens brytning eller talfel, exempelvis
l&spning.

8 Forfattares dversattning av en utelamnade del i transkriberingen av Putins tal
4 Forfattares dversittning av hallucination frdn Whisper triningsdata: ”Cy6tutpst coznasan DimaTorzok” (se diskussion i avsnitt 2.1)
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3.2 Mdojliga [6sningar for hantering av textdata infor

analys

De listade felen i Tabell 2 innebér att textanalys av autogenererade transkriberingar fran BB-project
kraver omfattande forbehandling av data. Nedan redovisas de mdjliga verktygen for att forbattra den
transkriberade textkvaliteten sa de kan bli anvandbara for vidare analys.

1. Skapa en bag-of-hallucinations. For att automatisk hantera de systematiskt forekommande
hallucinationer i Whisper-transkriberingar, kan man skapa en sa kallad bag-of-
hallucinations och anvénda den for textrensning (Baranski m.fl., 2025). Det finns redan
tillgangliga listor 6ver Whisper hallucinationer for olika sprak, vilka kan vidareutvecklas.

2. Rensa data fran loops: Systematisk borttagning av upprepningar i texten kan géras
automatiskt® om analysen inte kraver bevarande av verbala upprepningar. Vi antar da att
kontexten och innebdrden ar viktigare for analys an det faktum att vissa ord upprepas.

3. Manuell granskning for kritiska segment och terminologilistor: For avsnitt som innehéller
viktiga uttalanden, t.ex. tal av politiska ledare rekommenderas manuell kontroll. Vidare
ordlistor for militéra termer, forkortningar och namn kan anvandas for detaljerad manuell
granskning.

3.3 Aterstdende problem utan enkel automatiserad
|6sning

Aven om vissa problem kan dtgérdas automatiskt i transkriberade texter, visade det sig att minst tre

problem som upptackts under var undersokning ar mer allvarliga med hansyn till forskning som

bedrivs pa FOI, samt ar svarare att 16sa pa ett automatiskt satt. Dessa ar: fel vid blandade sprak,

sérskilt omndamnanden av icke-ryska medieplattformar, t.ex. Truth Social, CNN, osv; felaktig

transkribering av forkortningar, t.ex. férkortningar for luftvarnssystem ("PVO”, IIBO pa ryska); och

att modellen ofta byter Iran mot Irak och vice versa. Dessa kraver antingen finjustering av modellen
med doménspecifika data eller manuell efterbearbetning.

5 Detta kan géras genom detektering och radering av loops med t.ex. Python
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4 Rekommendationer

Baserat pa var undersokning foreslar vi foljande alternativ for anvandningen av BB-project och
liknande autogenererade transkriberingar baserade pa Whisper-modellen:

Anvénda rengjorda transkriberingar for tematisk analys

Vissa ord och begrepp av intresse kan vara feltranskriberade. Analyser som fokuserar pa allmanna
teman som forekommer i talet & mer lampliga for BB-project. En metod som kan anvéndas &r topic
modelling (Blei, 2012) som definierar olika teman i stora textmangder genom att rakna ut
sannolikheten for att ord férekommer tillsammans i flera dokument. Pa sa satt kan forskaren
identifiera teman som finns i ostrukturerade textdata. Genom att anvanda den typen av textanalys
blir problemet med enskilda feltranskriberade begrepp mindre, andra ord som aterkommer samtidigt
kan tillrackligt belysa ett tema och ge en analytikern en bra éverblick dver olika generella teman som
aterkommer i talen. Observera, att forst ska textdata rensas enligt rekommendationer i avsnitt 4. Att
fokusera pa frekvenser och sannolikheter av ord som forekommer i ett dokument kan inte dock ge en
djupare analys av enskilda teman.

Finjustera ASR-modellen med doméanspecifika data

Det ar tekniskt mojligt att finjustera modellen med anvandning av egna textdata som innehaller de
ord som inte forekommer i de data som Whisper ursprungligen tranades pa. Whisper kan bli battre
pa att korrekt transkribera tal i en militar kontext om traningsdata innehaller militara termer samt
forkortningar som ofta anvénds i media.

Att anvanda video- och textdata samtidigt

En lovande metod som anvénder videodata fran tv-sandningar beskrivs i en studie av Girbau med
flera (Girbau m.fl., 2024). Enligt den metoden kunde forskare med deep learning-metoder
systematiskt detektera politiska figurers ansikten pa japanska och amerikanska tv-kanaler och dra
slutsatser om deras inre krets” eller nétverk av politiker. Detta &r sérskilt relevant nér vi tar hdnsyn
till att vissa politiska figurer som deltar i ryska tv-program och debatter ofta tillhor en “rysk elit”,
”Putins inre krets” (se t.ex. Edel (2023)). Att utveckla den metoden for att dvervaka vilka av dessa
“eliter” visas pa tv, samt hur ofta och vilka andra som &r med skulle vara en bra resurs for
sékerhetsanalyser och dven for att analysera den politiska utvecklingen i Ryssland. Tillsammans med
textanalys kan forskare vidare analysera politiska program, ideologier och narrativ som kan
forandras beroende pa elitens” sammansattning.
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5 Slutsats

BB-project och Whisper-transkriberingsmodellen i dvrigt for ryska spraket kan vara anvandbara
resurser for forskning om Ryssland, men textdata maste behandlas innan de kan analyseras. Vi
rekommenderar att textdata kontrolleras med dess videokéllmaterial tills autotranskriberingen for det
ryska spraket forbattras.
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